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ABSTRAK

Nama : Joseph Axel Ripto
Program Studi : Informatika
Judul :  Penerapan Gated Recurrent Unit untuk Prediksi Pergerakan

Harga Saham pada Bursa Efek Indonesia

Prediksi harga saham yang merupakan time series data adalah proses yang
tidak mudah. Hal ini dikarenakan karakteristik data saham yang mempunyai noise
yang tinggi, kompleksitas yang tinggi, dan struktur nonlinier. Faktor anomali dalam
pasar saham juga memengaruhi hasil prediksi harga saham. Penelitian ini menguji

model GRU untuk memprediksi harga saham di Bursa Efek Indonesia.

Penelitian ini menggunakan empat indikator, yaitu training period, unit,
batch size, dan epoch. Penelitian ini memperlihatkan pengaruh dari setiap
indikator terhadap masing-masing dataset. Alat ukur yang digunakan untuk
menghitung akurasi dalam penelitian ini adalah Root Mean Square Error (RMSE).
Penelitian ini dilakukan terhadap enam dataset, yaitu PT. Aneka Tambang, PT.
Vale Indonesia, PT. Indofood, PT. Japfa Comfeed Indonesia, PT. XL Axiata, dan
PT. Telkom.

Berdasarkan hasil pengujian yang dilakukan pada penelitian ini, nilai
akurasi terbaik sebesar 0.009977 didapatkan melalui percobaan terhadap dataset
PT. Japfa Comfeed Indonesia. PT. Aneka Tambang menghasilkan akurasi terbaik
sebesar 0.012138. Percobaan yang dilakukan pada dataset PT. Vale Indonesia
menghasilkan akurasi terbaik sebesar 0.019060. Percobaan pada PT. XL Axiata
menghasilkan akurasi terbaik sebesar 0.024266. Percobaan yang dilakukan pada
PT. Indofood menghasilkan akurasi terbaik sebesar 0.029635. Terakhir, percobaan
pada PT. Telkom memiliki akurasi terbaik sebesar 0.031479. Hasil pengujian
membuktikan bahwa semua indikator yang digunakan dalam pengujian memiliki

pengaruh terhadap nilai akurasi.

Kata kunci: Gated Recurrent Unit (GRU), Recurrent Neural Network, Deep

learning, Stock prediction, Time series forcasting.
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ABSTRACT

Name . Joseph Axel Ripto
Department . Informatics
Title . Application of Gated Recurrent Units for Predicting Stock

Price Movements on the Bursa Efek Indonesia

Predicting stock prices which are time series data was not an easy process.
This is due to the characteristics of the data that have high noise, high complexity,
and nonlinear structure. Anomaly factors in the stock market also affect the results
of stock price predictions. This study tested the GRU model to predict stock prices

on the Bursa Efek Indonesia.

This study uses four indicators, namely training period, unit, batch size,
and epoch. This study shows the effect of each indicator on each dataset. The
measuring instrument used to calculate accuracy in this study is the Root Mean
Square Error (RMSE). This study was conducted on three main datasets, namely
PT. Aneka Tambang, PT. Indofood, and PT. Telkom.

Based on the results of the tests carried out in this study, the best accuracy
value of 0.009977 was obtained through experiments on the dataset PT. Japfa
Comfeed Indonesia. PT. Aneka Tambang produces the best accuracy of 0.012138.
Experiments conducted on the PT. Vale Indonesia produced the best accuracy of
0.019060. An experiment at PT. XL Axiata produces the best accuracy of
0.024266. Experiments conducted at PT. Indofood produced the best accuracy of
0.029635.  Finally, the experiment on PT. Telkom has the best accuracy of
0.031479. The test results prove that all the indicators used in the test have an

influence on the accuracy value.

Keyword: Gated Recurrent Unit (GRU), Recurrent Neural Network, Deep learning,

Stock prediction, Time series forcasting.
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