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ABSTRAK
Nama : Lukas Yahya Adi Puspo
Program Studi : Teknik Komputer
Judul : PENGEMBANGAN DEEP LEARNING WEB UNTUK MENDETEKSI

VIDEO DEEPFAKE BERBASIS DJANGO FRAMEWORK

Dalam beberapa tahun terakhir, deepfake menjadi sebuah teknologi kecerdasan buatan
yang peningkatannya sangat melonjak. Ribuan bahkan jutaan video deepfake beredar di internet
secara luas. Namun deepfake tetap meninggalkan jejak negatif dan menjadi teknologi yang
dipandang secara negative oleh masyarakat. Jutaan video hoax, politik adu domba sampai
pornografi sudah masyarakat saksikan dan sebarkan. Sehingga banyak pihak yang dirugikan
oleh kehadiran video palsu tersebut. Banyak dampak yang dihasilkan dari penyerangan video
palsu tersebut dan mempengaruhi kehidupan korbannya. Maka dari itu diperlukan sebuah
aplikasi untuk melakukan pendeteksian sebuah video deepfake agar dapat membantu korban
untuk membuktikan video tersebut bukanlah dirinya. Penelitian ini dibangun untuk membuat
aplikasi web dengan machine learning berbasis convolutional neural network sebagai peng-
ekstrak fitur wajah video serta long short term memory dalam pengklasifikasian video yang
akan dideteksi. Aplikasi web dengan nama kepalsuan.ai ini akan memudahkan seluruh
masyarakat dari berbagai kalangan untuk melakukan pendeteksian video deepfake dengan
singkat dan mudah. Dengan persentase keakuratan diatas 85% serta kecepeatan pendeteksian
hanya 1 menit, membuat aplikasi web ini memiliki performa yang cukup baik untuk digunakan.
Selain itu aplikasi web ini hanya memerlukan tiga langkah, mengunggah video, mendeteksi
video dan mengunduh hasil dari video. Sehingga dapat menyederhanakan pembuktian video
deepfake yang tersebar luas di masyarakat.
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VIDEO DEEPFAKE BERBASIS DJANGO FRAMEWORK

In recent years, deepfakes have become an artificial intelligence technology that is
growing very rapidly. thousands of millions of deepfake videos circulating on the internet
widely. However, deepfakes still leave a negative trail and become a technology that is viewed
negatively by the public. Millions of hoax videos, politics of fighting sheep to public
pornography have been watched and distributed. So that many parties are harmed by the fake
video. Many impacts resulting from the fake video attack and affect the lives of its victims.
Therefore we need an application to detect a deepfake video so that it can become a victim to
prove the video itself. This research was built to create a web application with DEEP
LEARNING based on convolutional neural network as a video facial feature extractor and long
short term memory in classifying the video that will be requested. This web application called
keaplsuan.ai will make it easier for people from all walks of life to detect deepfake videos
quickly and easily. With an accuracy percentage above 85% and a detection speed of only 1
minute, this web application has a pretty good performance to use. Also, this web application
only requires three steps, uploading the video, detecting the video and downloading the result
from the video. So that it can simplify the proof of deepfake videos that are widespread in the
social-community.
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