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ABSTRAK

Nama : Andre Yosua

Program Studi : Informatika

Judul :  Implementasi Support Vector Machine dalam Mendeteksi
Kepadatan Jalan

Lampu lalu lintas memiliki peranan yang penting dalam kelancaran lalu
lintas. Sebagian besar lampu lalu lintas di Indonesia di kendalikan secara otomatis
dengan waktu yang ditentukan, namun cara ini tidak efektif. Hal ini dapat
dihindari jika waktu yang menentukan lama lampu lalu lintas menyala tergantung
dari kepadatan jalan tersebut. Dengan berkembangnya teknologi, sebuah komputer
dapat mendeteksi sebuah objek dalam suatu gambar atau video. Bidang dalam
teknologi komputer yang dapat memproses gambar atau video adalah Computer
Vision. Computer Vision dapat memberi kemampuan kepada sebuah komputer
layaknya mata manusia. Dengan membagi frame video menjadi grid yang berisi
11(horizontal) x 10(vertical) cell dan tiap cell memiliki ukuran 44x44 pixel. Setiap
cell akan dicari fiturnya dengan menggunakan Histogram of Oriented
Gradients(HOG) dan Local Binary Pattern(LBP) dan setelah itu akan di klasifikasi
dengan Support Vector Machine(SVM) menjadi kelas positif(kelas Traffic) dan
kelas negatif(kelas Not-Traffic). Dengan dataset yang digunakan ada beberapa cell
yang salah masuk kelas sehingga mendapat akurasi tertinggi sebesar 83%.

Kata kunci: Kepadatan jalan, Image Processing, Computer Vision, Histogram of

Oriented Gradient, Local Binary Pattern, Support Vector Machine.
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ABSTRACT

Name : Andre Yosua

Department . Informatics

Title . Implementation of Support Vector Machine in Detecting Road
Density

Traffic lights have an important role in the flow of traffic. Most of the
traffic lights in Indonesia are controlled automatically with a set time, but this
method is not effective. This can be avoided if the time that determines how long
the traffic lights are on depends on the density of the road. With the development
of technology, a computer can detect an object in an image or video. The field in
computer technology that can process images or video is Computer Vision.
Computer Vision can give the ability to a computer like the human eye. By
dividing the frame video into grid which contains 11(horizontal) x 10(vertical) cell
and each cell has a size of 44x44 pixels. Each cell will be calculated using
Histogram of Oriented Gradients(HOG) and Local Binary Pattern(LBP) to find its
feature and after that it will be classified by Support Vector Machine(SVM) into a
positive class (Traffic) and negative class (Not-Traffic). With the dataset used there

are several cells that are in the wrong class so that the highest accuracy is 83%.

Keywords: Traffic density, Image Processing, Computer Vision, Histogram of

Oriented Gradient, Local Binary Pattern, Support Vector Machine.
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