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ABSTRAK

Nama :  Andreas Aditya

Program Studi : Informatika

Judul :  Perbandingan Sistem Temu Balik Metode BM25 dan Metode
Neural Network dengan BERT Preprocessing pada Dataset
Cranfield

Perkembangan sistem temu balik informasi memunculkan berbagai metode
machine learning yang menggunakan konteks dari dokumen untuk menemukan
informasi yang dicari. Model BERT yang digunakan oleh Google merupakan
model terbaik dari sistem pencarian situs di internet. Penelitian ini
membandingkan BERT yang digunakan sebagai komponen preprocessing
dokumen dan query untuk model neural network dengan metode BM25 pada
dataset Cranfield. Metode BM25 memiliki 2 indikator yaitu b dan k yang
masing-masing berfokus pada weight untuk panjang dokumen dan frekuensi
kemunculan kata. Indikator yang digunakan untuk metode neural network dengan
BERT preprocessing adalah ukuran subsegment sebuah dokumen, learning rate,
ukuran layer neural network, dan metode penggabungan nilai relevansi
subsegment. Dataset yang digunakan dalam penelitian ini adalah dataset Cranfield
yang berisi 1400 dokumen dan 225 guery. Berdasarkan pengujian semua indikator,
metode BM25 memberikan nilai nDCG@20 sebesar 0.5054 dan metode neural
network dengan BERT preprocessing menghasilkan nilai nDCG@20 sebesar
0.5520.

Kata kunci: Information Retrieval, Deep Learning, BM?25, BERT, Natural
Language Processing (NLP).
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ABSTRACT

Name :  Nama Pengarang
Department . Informatics
Title . Information  Retrieval System Comparison between

BM25 Method and Neural Network Method with BERT

Preprocessing on Cranfield Dataset

The development of information retrieval systems has led to various
machine learning methods that able to learn document’s context to find the
relevant information. BERT model used by Google currently is a great model for
information retrieval system on the internet. This study compares neural network
model with BERT preprocessing and the BM25 method on Cranfield dataset. The
BM?25 method has 2 indicators, namely b and k, each giving weight for the length
of the document and the frequency of occurrence of words. The indicators used for
the neural network method with BERT preprocessing are the size of the document
subsegment, learning rate, neural network layer size, and the method of combining
relevance values from subsegments. The dataset used in this research is the
Cranfield dataset which contains 1400 documents and 225 queries. Based on the
results, the BM25 method gives an nDCG@20 value of 0.5054 and the neural
network method with BERT preprocessing produces an nDCG@20 value of
0.5520.

Keywords: Information Retrieval, Deep Learning, BM25, BERT, Natural Language
Processing (NLP).
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