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ABSTRAK

Nama : Alvin Chandra Hadiyanto
Program Studi : Teknik Komputer
Judul : Pengembangan Deep Learning Untuk Mendeteksi Situs Phising Dengan

Menggunakan Convolutional Neural Network

Saat ini setiap orang sangat bergantung pada internet. Semua orang melakukan
belanja online dan online aktivitas seperti Bank online, pemesanan online, isi ulang online
dan lainnya di internet, namun ada phising yang bisa mengambil data pengguna internet.
Phishing adalah jenis ancaman situs web dengan cara meniru situs web asli secara ilegal
untuk mengambil informasi seperti login, id, password dan informasi kartu kredit. Siapapun
bisa terkena phising karena pengguna kurang mengetahui atau memperhatikan URL dan
penyerang juga dapat mempertimbangkan kepribadian dari pengguna. Sistem deteksi phishing
umumnya dibagi menjadi dua grup: Sistem deteksi berbasis daftar dan berbasis machine
learning. Dalam machine learning dilakukan pengumpulan data kemudian melakukan
klasifikasi. Pada penelitian ini dikembangkan pendeteksi situs menggunakan convolutional
neural network untuk melakukan klasifikasi apakah situs tersebut phishing atau legitimate
dengan arsitektur 3 layer 1D CNN (Convolutional Neural Network), 1 layer maxpoolingld, 1
layer flatten, dan 2 layer dense. Hasil dari penelitian ini berhasil mendapat accuracy sebesar
0,877101 atau 87,7%. Pada penelitian ini juga dibuat user interface agar pengguna dapat
melakukan input sebuah URL (Uniform Resource Locator).

Kata kunci: Cybersecurity, Phising, Website, Machine Learning, URL.
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ABSTRACT

Name : Alvin Chandra Hadiyanto
Department  : Computer Engineering
Title : Pengembangan Deep Learning Untuk Mendeteksi Situs Phising Dengan

Menggunakan Convolutional Neural Network

Nowadays everyone is very dependent on the internet. Everyone does online shopping
and online activities such as online banking, online ordering, online top-up and others on the
internet, but there are phishers that can retrieve internet user data. Phishing is a type of
website threat by illegally impersonating a real website to retrieve information such as login,
id, password and credit card information. Anyone can get phished because the user doesn't
know or pay attention to the URL and the attacker can also consider the personality of the
user. Phishing detection systems are generally divided into two groups: List-based and
machine learning-based detection systems. In machine learning, data is collected and then
classified. In this study, a detection site was developed using a convolutional neural network
to classify whether the site is phishing or legitimate with the architecture 3 layer 1D CNN
(Convolutional Neural Network), a maxpoolingld layer, a flatten layer, and 2 density layers.
The results of this study managed to get a accuracy of 0,877101 or 87,7%. In this study also
created a user interface so that users can input a URL (Uniform Resource Locator).

Keywords: Cybersecurity, Phising, Website, Machine Learning, URL.
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